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Motivation| We are working on RAG systems for information retrieval over
| historical archives...

Meet our data:
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étant arrivé des défordres fur les Monts de la Pa-

5 3 1 ié 1. On donne avis qu'étant arrivé des défordres fur les Monts de la Pa-
rm[fe de Vilette » commis par des miférabl roiffe de Vilette, cor?)mis par des miférables pervers qui ont coupé la queue

de 22 Cheveaux qui Y patumient la nuit d de 22 Cheveaux qui y paturoient la nuit du 7 au 8 du courant : LL. EE.

. . . Nos Souverains Scigneurs do la Ville 8 République de Berne, dans la
Nos Souverains Scngneuﬂ' de la Viile & vue d’en découvrir les auteurs, & pour me pas laiffer de telles ations

b 4 1 jmpunies ont chargé Sa Trés Noble Magnifique Seigneurie Ballivale de
vue d'en découvrir les auteurs, & POU! Lasfanne de faire favoir qu'Elle accorde une Récompenfe de 200 Flo-

impunies ont chargé Sa Trés Noble Mag rios ill.celui qu} ltles dénor}cera, & gue fi méme l!le’ dénor'xciale(%r fe :rquve
Laufanne de faire favoir qu'Elle accorde |cordbr fon pardon & Ia méme Récompente. = o o

cordera fon pardon & la méme Récompenfe. -
rins 4 celui qui les dénoncera, & que fi méme le dénonciateur fe trouve
complice- non feulement fon nom demeurera caché, mais aufli on lui ac-
cordera fon pardon & la méme Récompenfe.
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Motivation| Why document cleaning is not always straightforward
| An OCR text corrector use-case

> Post-OCR text 1 1 On offre & vendre deux grands chevaux neirs pour la voiture qu@nt
correitlc)ln tIS a? déj . és, de plus div voitures de différente grandeur que P'on aura a
essential step to tres bon compte. On¢adr, & Mr, le Capitaine De Middes Dorign B
improve the P P ong Y.

ggra“z of our 12. On offre a vendre deux grands chevaux noirs pour la voiture qui Iont
P déja Igés, de plus diverles voitures de différente gradeur que I'on aura a
> Traditional tres bon compte. On s'adr. a Mr le Capitaine De Middes & Dorigny.
correction tools 6. Les peffonnes a qui les Sieurs Frangois Grdflet & Comp. Libraires({i
often neglect la place de St. Frangois, (pourroient) avoir le Catalogue de la(bibliotheque
linguistic shifts de 1’@urﬁa}, en latin ,un volume in-folio, & le tome premier de /’Eucyclopédie
de Pédition d’Yverdon, format in-quarto, {ont priées de les renvoyer inc
mment dans leur (magazin); on’ leur en@ra trés obligé. G R

6. Les perlonnes a qui les Sieurs Francois Gra.et & Comp. Libraires Iur

la place de St. Francois, pourraient avoir preté le Catalogue de la bibliothgque
de I'Efcurial, en latin, un volume in-folio, & le tome premier de I'Encyclopedie,
de I'édition d'Yverdon, format in quarto, §ont priées de les renvoyer incef§-
!amment dans leur magalin; on leur en fera tres obligée
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Motivation| Different segments benefit differently by text corrections

« SegmentB * SegmentD

Corrections: 8 Corrections: 1
Overcorrections: 2 Overcorrections: 10

CER improvement: 0.6% CERimprovement: -3%

. Segment A + Segment C + SegmentE

Corrections: 12 Corrections: 4
Overcorrections: 0 Overcorrections: 1
CER improvement: 2% CER improvement: 1.5%

Corrections: 4
Overcorrections: 1
CER improvement: 0.3%

page 04



Motivation| Assume we know in advance the documents that would benefit
| most by being corrected:

— == Baseline OCR (6.32%)
All-LLM Correction (2.98%)
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Motivation| Assume we know in advance the documents that would benefit
| most by being corrected: in reality we don't know the right order!

—=- Baseline OCR (6.32%)

-o- Random Ordering (Expected Linear)

=== (Oracle (Greedy Optimal LLM Routing) |
Maximum Routing Gain Region
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& ] the right order to
correct, correcting
all documents
kN makes sense!
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Our contribution| What if we knew the right order in which to correct the

| documents?
Implementation:
LLM
Correction
i i i Machine N | E
_— L::;::-;E Cur:!:tiun
| Router
Raw OCR b g Sl Final

Correction Corrected

Corpus

Corpus

« Router that evaluates the potential improvement that may be offered by LLM corrections.
« If LLM correction is sufficient -> route to LLM
« Elif too complex -> human review
* Else leave the segment alone
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Results| How well does our model perform?

Cumulative Tokens Processed
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Summary | Key takeaways from our paper

Research Streams Key contributions

f
> 40% reduction in correction effort

G Cost saving in tokens > Setup cost is negligible

we reuse the evaluation dataset for

> We can effectively identify elements that require human

Human guardrail ] . . .
O<8 8 attention, when LLM'’s are insufficient

We could imagine a world where the human is replaced by
other, rule-based methods.

A . Scaling to other
£ datasets
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